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Íàïîìèíàíèå. Çàäà÷à òåìàòè÷åñêîãî ìîäåëèðîâàíèÿ

Äàíî: êîëëåêöèÿ òåêñòîâûõ äîêóìåíòîâ, p(w |d) = ndw
nd

Âåðîÿòíîñòíàÿ òåìàòè÷åñêàÿ ìîäåëü:

p(w |d) =
∑

t∈T

p(w |t)p(t|d) =
∑

t∈T

φwtθtd

Íàéòè: ïàðàìåòðû ìîäåëè φwt=p(w |t), θtd =p(t|d)

Ýòî çàäà÷à ñòîõàñòè÷åñêîãî ìàòðè÷íîãî ðàçëîæåíèÿ:

Hofmann T. Probabilisti
 Latent Semanti
 Indexing. ACM SIGIR, 1999.

Blei D., Ng A., Jordan M. Latent Diri
hlet Allo
ation. NIPS-2001. JMLR 2003.
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�àçðåæèâàþùèé ðåãóëÿðèçàòîð äëÿ îòáîðà òåì

Íàïîìèíàíèå. ARTM � àääèòèâíàÿ ðåãóëÿðèçàöèÿ

Ìàêñèìèçàöèÿ log ïðàâäîïîäîáèÿ ñ ðåãóëÿðèçàòîðîì R :
∑

d,w

ndw ln
∑

t

φwtθtd + R(Φ,Θ) → max
Φ,Θ

EM-àëãîðèòì: ìåòîä ïðîñòîé èòåðàöèè äëÿ ñèñòåìû óðàâíåíèé

E-øàã:

M-øàã:







ptdw ≡ p(t|d ,w) = norm
t∈T

(
φwtθtd

)

φwt = norm
w∈W

(

nwt + φwt
∂R
∂φwt

)

, nwt =
∑

d∈D

ndwptdw

θtd = norm
t∈T

(

ntd + θtd
∂R
∂θtd

)

, ntd =
∑

w∈d

ndwptdw

ãäå norm
t∈T

(xt) =
max{xt ,0}∑

s∈T

max{xs ,0}
� îïåðàöèÿ íîðìèðîâàíèÿ âåêòîðà.

Âîðîíöîâ Ê. Â. Àääèòèâíàÿ ðåãóëÿðèçàöèÿ òåìàòè÷åñêèõ ìîäåëåé êîëëåêöèé

òåêñòîâûõ äîêóìåíòîâ. Äîêëàäû �ÀÍ, 2014.
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Íàïîìèíàíèå. Êîìáèíèðîâàíèå ðåãóëÿðèçàòîðîâ â ARTM

Ìàêñèìèçàöèÿ log ïðàâäîïîäîáèÿ ñ k ðåãóëÿðèçàòîðàìè Ri :

∑

d,w

ndw ln
∑

t

φwtθtd +

k∑

i=1

τiRi(Φ,Θ) → max
Φ,Θ

,

ãäå τi � êîý��èöèåíòû ðåãóëÿðèçàöèè.

EM-àëãîðèòì: ìåòîä ïðîñòîé èòåðàöèè äëÿ ñèñòåìû óðàâíåíèé

E-øàã:

M-øàã:







ptdw = norm
t∈T

(
φwtθtd

)

φwt = norm
w∈W

(
∑

d∈D

ndwptdw + φwt

k∑

i=1

τi
∂Ri

∂φwt

)

θtd = norm
t∈T

(
∑

w∈d

ndwptdw + θtd
k∑

i=1

τi
∂Ri

∂θtd

)

Vorontsov K., Potapenko A. Additive regularization of topi
 models.

Ma
hine Learning, 2015.
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Äèâåðãåíöèÿ Êóëüáàêà�Ëåéáëåðà è å¼ ñâîéñòâà

Ôóíêöèÿ ðàññòîÿíèÿ ìåæäó ðàñïðåäåëåíèÿìè P = (pi)
n
i=1 è Q = (qi)

n
i=1:

KL(P‖Q) ≡ KLi (pi‖qi ) =

n∑

i=1

pi ln
pi

qi
.

1. KL(P‖Q) > 0; KL(P‖Q) = 0 ⇔ P = Q;

2. Ìèíèìèçàöèÿ KL ýêâèâàëåíòíà ìàêñèìèçàöèè ïðàâäîïîäîáèÿ:

KL(P‖Q(α)) =
n∑

i=1

pi ln
pi

qi (α)
→ min

α

⇐⇒
n∑

i=1

pi ln qi(α) → max
α

.

3. Åñëè KL(P‖Q) < KL(Q‖P), òî P ñèëüíåå âëîæåíî â Q, ÷åì Q â P:
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KL(P‖Q) = 0.44 KL(P‖Q) = 0.44 KL(P‖Q) = 2.97
KL(Q‖P) = 2.97 KL(Q‖P) = 0.44 KL(Q‖P) = 2.97
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�åãóëÿðèçàòîð ñãëàæèâàíèÿ

�èïîòåçà ñãëàæåííîñòè:

ðàñïðåäåëåíèÿ φwt áëèçêè ê çàäàííîìó ðàñïðåäåëåíèþ βw ;

ðàñïðåäåëåíèÿ θtd áëèçêè ê çàäàííîìó ðàñïðåäåëåíèþ αt .

∑

t∈T

KL(βw‖φwt) → min
Φ

;
∑

d∈D

KL(αt‖θtd ) → min
Θ

.

Ìàêñèìèçèðóåì ñóììó ðåãóëÿðèçàòîðîâ:

R(Φ,Θ) = β0
∑

t∈T

∑

w∈W

βw lnφwt + α0

∑

d∈D

∑

t∈T

αt ln θtd → max .

Ïîäñòàâëÿåì, ïîëó÷àåì �îðìóëû Ì-øàãà, ïîõîæèå íà LDA

(îäíàêî â LDA åñòü îãðàíè÷åíèÿ β0βw > −1, α0αt > −1):

φwt = norm
w∈W

(nwt + β0βw ), θtd = norm
t∈T

(ntd + α0αt).

Blei D., Ng A., Jordan M. Latent Diri
hlet Allo
ation. NIPS-2001. JMLR 2003.
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�àçðåæèâàþùèé ðåãóëÿðèçàòîð äëÿ îòáîðà òåì

�åãóëÿðèçàòîð ðàçðåæèâàíèÿ

�èïîòåçà ðàçðåæåííîñòè: ñðåäè φwt , θtd ìíîãî íóëåé;

ðàñïðåäåëåíèÿ φwt äàëåêè îò çàäàííîãî ðàñïðåäåëåíèÿ βw ;

ðàñïðåäåëåíèÿ θtd äàëåêè îò çàäàííîãî ðàñïðåäåëåíèÿ αt .

∑

t∈T

KL(βw‖φwt) → max
Φ

;
∑

d∈D

KL(αt‖θtd ) → max
Θ

.

Ìàêñèìèçèðóåì ñóììó ðåãóëÿðèçàòîðîâ:

R(Φ,Θ) = −β0
∑

t∈T

∑

w∈W

βw lnφwt − α0

∑

d∈D

∑

t∈T

αt ln θtd → max .

Ýòî îáîáùåíèå LDA, ñíèìàþùåå îãðàíè÷åíèÿ íà αt , βw :

φwt = norm
w∈W

(
nwt − β0βw

)
, θtd = norm

t∈T

(
ntd − α0αt

)
.

Varadarajan J., Emonet R., Odobez J.-M. A sparsity 
onstraint for topi
 models �

appli
ation to temporal a
tivity mining. NIPS-2010.
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Äåêîððåëèðîâàíèå

�àçðåæèâàþùèé ðåãóëÿðèçàòîð äëÿ îòáîðà òåì

Îáúåäèíåíèå ñãëàæèâàíèÿ è ðàçðåæèâàíèÿ

Îáùèé âèä ðåãóëÿðèçàòîðîâ ñãëàæèâàíèÿ è ðàçðåæèâàíèÿ:

R(Φ,Θ) = β0
∑

t∈T

∑

w∈W

βwt lnφwt + α0

∑

d∈D

∑

t∈T

αtd ln θtd → max,

ãäå β0 > 0, α0 > 0 � êîý��èöèåíòû ðåãóëÿðèçàöèè,

βwt , αtd � ïàðàìåòðû, çàäàâàåìûå ïîëüçîâàòåëåì:

βwt > 0, αtd > 0 � ñãëàæèâàíèå

βwt < 0, αtd < 0 � ðàçðåæèâàíèå

Âîçìîæíûå ïðèìåíåíèÿ ñãëàæèâàíèÿ è ðàçðåæèâàíèÿ:

ñêîððåêòèðîâàòü ñîñòàâ òåðìîâ è äîêóìåíòîâ òåìû

çàäàòü ïðåäìåòíûå òåìû ñî ñïåöèàëüíîé ëåêñèêîé

çàäàòü �îíîâûå òåìû ñ îáùåé ëåêñèêîé ÿçûêà

çàäàòü ïñåâäî-äîêóìåíò ñ êëþ÷åâûìè òåðìàìè òåìû
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�àçðåæèâàþùèé ðåãóëÿðèçàòîð äëÿ îòáîðà òåì

×àñòè÷íîå îáó÷åíèå (semi-supervised learning)

Îáùèé âèä ðåãóëÿðèçàòîðîâ ñãëàæèâàíèÿ è ðàçðåæèâàíèÿ:

R(Φ,Θ) = β0
∑

t∈T

∑

w∈W

βwt lnφwt + α0

∑

d∈D

∑

t∈T

αtd ln θtd → max,

Èäåÿ: â ïîñòðîåííîé ìîäåëè ìîæíî ñêîððåêòèðîâàòü òåìû,

äîáàâëÿÿ è óäàëÿÿ â íèõ òåðìû è äîêóìåíòû.

�àçðåæèâàíèå ïî ¾÷¼ðíûì ñïèñêàì¿:

βwt = − 1
|Wt |

[
w ∈ Wt

]
� òåðìîâ èç Wt íå äîëæíî áûòü â t

αtd = − 1
|Td |

[
t ∈ Td

]
� òåì èç Td íå äîëæíî áûòü â d

Ñãëàæèâàíèå ïî ¾áåëûì ñïèñêàì¿:

βwt =
1

|Wt |

[
w ∈ Wt

]
� òåðìû èç Wt äîëæíû áûòü â t

αtd = 1
|Td |

[
t ∈ Td

]
� òåìû èç Td äîëæíû áûòü â d
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�àçðåæèâàþùèé ðåãóëÿðèçàòîð äëÿ îòáîðà òåì

Ïðîáëåìà ln 0 â äèâåðãåíöèè Êóëüáàêà�Ëåéáëåðà

Â ðåãóëÿðèçàòîðå ñãëàæèâàíèÿ/ðàçðåæèâàíèÿ

R(Φ) = β0
∑

t∈S

∑

w∈W

βw lnφwt → max

íå âîçíèêàåò ëè ïðîáëåìà ñ lnφwt ïðè φwt = 0 èëè φwt → 0?

Ïîäïðàâèì ðåãóëÿðèçàòîð, ïðè ñêîëü óãîäíî ìàëîì ε:

R(Φ) = β0
∑

t∈S

∑

w∈W

βw ln(φwt + ε) → max .

Ïîäñòàâèâ â �îðìóëó Ì-øàãà, ïîëó÷èì äëÿ âñåõ t ∈ S :

φwt = norm
w∈W

(

nwt + β0βw
φwt

φwt+ε

)

.

Ïîïðàâêà íå íóæíà, ò.ê. ïðàêòè÷åñêè íå âëèÿåò íà ðåçóëüòàò
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�àçðåæèâàþùèé ðåãóëÿðèçàòîð äëÿ îòáîðà òåì

�àçäåëåíèå òåì íà ïðåäìåòíûå è �îíîâûå

Ïðåäìåòíûå òåìû S ñîäåðæàò òåðìèíû ïðåäìåòíîé îáëàñòè,

p(w |t), p(t|d), t ∈ S � ðàçðåæåííûå, ñóùåñòâåííî ðàçëè÷íûå

Ôîíîâûå òåìû B ñîäåðæàò ñëîâà îáùåé ëåêñèêè,

p(w |t), p(t|d), t ∈ B � ñóùåñòâåííî îòëè÷íûå îò íóëÿ

ΦW×T ΘT×D
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×àñòî èñïîëüçóåìûå ðåãóëÿðèçàòîðû

Àëãîðèòìè÷åñêàÿ ðåàëèçàöèÿ ARTM

Ýêñïåðèìåíòû ñ òåìàòè÷åñêèìè ìîäåëÿìè

Ñãëàæèâàíèå è ðàçðåæèâàíèå

Äåêîððåëèðîâàíèå

�àçðåæèâàþùèé ðåãóëÿðèçàòîð äëÿ îòáîðà òåì

�åãóëÿðèçàòîð äåêîððåëèðîâàíèÿ òåì

Öåëü: ñäåëàòü òåìû êàê ìîæíî áîëåå ðàçëè÷íûìè,

âûäåëèòü äëÿ êàæäîé òåìû ëåêñè÷åñêîå ÿäðî � íàáîð òåðìîâ,

îòëè÷àþùèé å¼ îò äðóãèõ òåì.

Ìèíèìèçèðóåì êîâàðèàöèè ìåæäó âåêòîð-ñòîëáöàìè φt :

R(Φ) = −
τ

2

∑

t∈T

∑

s∈T\t

∑

w∈W

φwtφws → max .

Ïîäñòàâëÿåì â �îðìóëû Ì-øàãà, ïîëó÷àåì åù¼ îäèí âàðèàíò

ðàçðåæèâàíèÿ � êîíòðàñòèðîâàíèå ñòðîê ìàòðèöû Φ
(ìàëûå âåðîÿòíîñòè φwt â ñòðîêå ñòàíîâÿòñÿ åù¼ ìåíüøå):

φwt = norm
w∈W

(

nwt − τφwt

∑

s∈T\t

φws

)

.

Tan Y., Ou Z. Topi
-weak-
orrelated latent Diri
hlet allo
ation. 2010.
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×àñòî èñïîëüçóåìûå ðåãóëÿðèçàòîðû

Àëãîðèòìè÷åñêàÿ ðåàëèçàöèÿ ARTM

Ýêñïåðèìåíòû ñ òåìàòè÷åñêèìè ìîäåëÿìè

Ñãëàæèâàíèå è ðàçðåæèâàíèå

Äåêîððåëèðîâàíèå

�àçðåæèâàþùèé ðåãóëÿðèçàòîð äëÿ îòáîðà òåì

�àçðåæèâàþùèé ðåãóëÿðèçàòîð äëÿ îòáîðà òåì

Öåëü: èçáàâèòüñÿ îò íåçíà÷èìûõ òåì (topi
 sele
tion).

�àçðåæèâàåì ðàñïðåäåëåíèå p(t) =
∑

d p(d)θtd , ìàêñèìèçèðóÿ
êðîññ-ýíòðîïèþ ìåæäó p(t) è ðàâíîìåðíûì ðàñïðåäåëåíèåì:

R(Θ) = −τ
∑

t∈T

ln
∑

d∈D

p(d)θtd → max .

Ïîäñòàâëÿåì, ïîëó÷àåì:

θtd = norm
t∈T

(

ntd − τ
nd

nt
θtd

)

, âàðèàíò: θtd = norm
t∈T

(

ntd

(

1−
τ

nt

))

.

Ý��åêò: îáíóëÿþòñÿ ñòðîêè ìàòðèöû Θ ñ ìàëûìè nt , çàîäíî

(íåîæèäàííî) óäàëÿþòñÿ çàâèñèìûå è ðàñùåïë¼ííûå òåìû.

Vorontsov K. V., Potapenko A.A., Plavin A.V. Additive Regularization of Topi


Models for Topi
 Sele
tion and Sparse Fa
torization. SLDS 2015.
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×àñòî èñïîëüçóåìûå ðåãóëÿðèçàòîðû

Àëãîðèòìè÷åñêàÿ ðåàëèçàöèÿ ARTM

Ýêñïåðèìåíòû ñ òåìàòè÷åñêèìè ìîäåëÿìè

�àöèîíàëüíûé è îíëàéíîâûé ÅÌ-àëãîðèòì

Êîìáèíèðîâàíèå ðåãóëÿðèçàòîðîâ

Áèáëèîòåêè BigARTM è Topi
Net

�àöèîíàëüíûé ÅÌ-àëãîðèòì

Èäåÿ: E-øàã âñòðàèâàåòñÿ âíóòðü Ì-øàãà äëÿ êàæäîãî d ∈ D,

÷òîáû íå õðàíèòü òð¼õìåðíûé ìàññèâ çíà÷åíèé ndwt .

Âõîä: êîëëåêöèÿ D, ÷èñëî òåì |T |, ÷èñëî èòåðàöèé imax;

Âûõîä: ìàòðèöû òåðìîâ òåì Φ è òåì äîêóìåíòîâ Θ;

èíèöèàëèçàöèÿ φwt , θtd äëÿ âñåõ d∈D, w ∈W , t∈T ;

äëÿ âñåõ èòåðàöèé i = 1, . . . , imax

nwt , ntd := 0 äëÿ âñåõ d ∈D, w ∈W , t∈T ;

äëÿ âñåõ äîêóìåíòîâ d ∈D è âñåõ òåðìîâ w ∈d

ntdw := ndw norm
t∈T

(
φwtθtd

)
äëÿ âñåõ t∈T ;

nwt += ntdw ; ntd += ntdw äëÿ âñåõ t∈T ;

φwt := norm
w∈W

(

nwt + φwt
∂R
∂φwt

)

äëÿ âñåõ w ∈W , t∈T ;

θtd := norm
t∈T

(

ntd + θtd
∂R
∂θtd

)

äëÿ âñåõ d∈D, t∈T ;
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×àñòî èñïîëüçóåìûå ðåãóëÿðèçàòîðû

Àëãîðèòìè÷åñêàÿ ðåàëèçàöèÿ ARTM

Ýêñïåðèìåíòû ñ òåìàòè÷åñêèìè ìîäåëÿìè

�àöèîíàëüíûé è îíëàéíîâûé ÅÌ-àëãîðèòì

Êîìáèíèðîâàíèå ðåãóëÿðèçàòîðîâ

Áèáëèîòåêè BigARTM è Topi
Net

Îíëàéíîâûé EM-àëãîðèòì

Âõîä: êîëëåêöèÿ D, ÷èñëî òåì |T |, ïàðàìåòðû jmax, γ;

Âûõîä: ìàòðèöû òåðìîâ òåì Φ è òåì äîêóìåíòîâ Θ;

èíèöèàëèçèðîâàòü nwt := 0; ñwt := 0; φwt := random;
äëÿ âñåõ äîêóìåíòîâ d ∈ D

èíèöèàëèçèðîâàòü θtd := 1
|T | ;

äëÿ âñåõ j = 1, . . . , jmax (èòåðàöèè ïî äîêóìåíòó)

ntdw := ndw norm
t∈T

(
φwtθtd

)
äëÿ âñåõ w ∈ d ;

θtd := norm
t∈T

(
∑

w ntdw + θtd
∂R
∂θtd

)

;

ñwt := ñwt + ntdw äëÿ âñåõ w ∈ d ;

åñëè ïîðà îáíîâèòü ìàòðèöó Φ òî

nwt := γnwt + ñwt ; ñwt := 0;

φwt := norm
w∈W

(

nwt + φwt
∂R
∂φwt

)

;
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×àñòî èñïîëüçóåìûå ðåãóëÿðèçàòîðû

Àëãîðèòìè÷åñêàÿ ðåàëèçàöèÿ ARTM

Ýêñïåðèìåíòû ñ òåìàòè÷åñêèìè ìîäåëÿìè

�àöèîíàëüíûé è îíëàéíîâûé ÅÌ-àëãîðèòì

Êîìáèíèðîâàíèå ðåãóëÿðèçàòîðîâ

Áèáëèîòåêè BigARTM è Topi
Net

Ïàêåòíûé îíëàéíîâûé EM-àëãîðèòì â BigARTM

Êîëëåêöèÿ D ðàçáèâàåòñÿ íà ïàêåòû Db, b = 1, . . . ,B , êîòîðûå
ìîãóò îáðàáàòûâàòüñÿ ïàðàëëåëüíî è/èëè ðàñïðåäåë¼ííî.

Âõîä: êîëëåêöèÿ äîêóìåíòîâ D, ÷èñëî òåì |T |,
ïàðàìåòðû δ ≡ de
ay_weight, α ≡ apply_weight;

Âûõîä: ìàòðèöà Φ;

èíèöèàëèçèðîâàòü nwt := 0, ñwt := 0, φwt := random;
äëÿ âñåõ ïàêåòîâ Db, b = 1, . . . ,B

(ñwt) := (ñwt) + ProcessBatch(Db,Φ);
åñëè ïîðà îáíîâèòü ìàòðèöó Φ òî

nwt := δnwt + αñwt , ñwt := 0;

φwt :=norm
w∈W

(

nwt + φwt
∂R
∂φwt

)

;

Oleksandr Frei, Murat Apishev. Parallel non-blo
king deterministi
 algorithm for

online topi
 modeling. AIST 2016.
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×àñòî èñïîëüçóåìûå ðåãóëÿðèçàòîðû

Àëãîðèòìè÷åñêàÿ ðåàëèçàöèÿ ARTM

Ýêñïåðèìåíòû ñ òåìàòè÷åñêèìè ìîäåëÿìè

�àöèîíàëüíûé è îíëàéíîâûé ÅÌ-àëãîðèòì

Êîìáèíèðîâàíèå ðåãóëÿðèçàòîðîâ

Áèáëèîòåêè BigARTM è Topi
Net

Ïàêåòíûé îíëàéíîâûé EM-àëãîðèòì: �óíêöèÿ Pro
essBat
h

Ôóíêöèÿ Pro
essBat
h îáðàáàòûâàåò ïàêåò äîêóìåíòîâ Db,

íå ìåíÿÿ ìàòðèöó Φ, è âûäà¼ò ñ÷¼ò÷èêè òåðìîâ â òåìàõ ñwt .

Âõîä: ïàêåò Db, ìàòðèöà Φ = (φwt), ïàðàìåòð jmax;

Âûõîä: ìàòðèöà ñ÷¼ò÷èêîâ (ñwt)W×T ;

èíèöèàëèçèðîâàòü ñwt := 0;
äëÿ âñåõ d ∈ Db

èíèöèàëèçèðîâàòü θtd := 1
|T | ;

äëÿ âñåõ j = 1, . . . , jmax (èòåðàöèè ïî äîêóìåíòó)

ptdw := norm
t∈T

(
φwtθtd

)
;

θtd := norm
t∈T

(
∑

w∈d

ndwptdw + θtd
∂R
∂θtd

)

;

ñwt := ñwt + ndwptdw ;
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×àñòî èñïîëüçóåìûå ðåãóëÿðèçàòîðû

Àëãîðèòìè÷åñêàÿ ðåàëèçàöèÿ ARTM

Ýêñïåðèìåíòû ñ òåìàòè÷åñêèìè ìîäåëÿìè

�àöèîíàëüíûé è îíëàéíîâûé ÅÌ-àëãîðèòì

Êîìáèíèðîâàíèå ðåãóëÿðèçàòîðîâ

Áèáëèîòåêè BigARTM è Topi
Net

Ñðàâíåíèå î��ëàéíîâîãî è îíëàéíîâîãî àëãîðèòìîâ

Î��ëàéí ÅÌ-àëãîðèòì:

1

ìíîãîêðàòíîå èòåðèðîâàíèå ïî êîëëåêöèè

2

îäíîêðàòíûé ïðîõîä ïî äîêóìåíòó

3

õðàíåíèå ìàòðèöû Θ

4

îáíîâëåíèå Φ â êîíöå êàæäîãî ïðîõîäà ïî êîëëåêöèè

5

ïðèìåíÿåòñÿ ïðè îáðàáîòêå íåáîëüøèõ êîëëåêöèé

Îíëàéí ÅÌ-àëãîðèòì:

1

îäíîêðàòíûé ïðîõîä ïî êîëëåêöèè

2

ìíîãîêðàòíîå èòåðèðîâàíèå ïî êàæäîìó äîêóìåíòó

3

íåò íåîáõîäèìîñòè õðàíèòü ìàòðèöó Θ

4

îáíîâëåíèå Φ ÷åðåç çàäàííîå ÷èñëî ïàêåòîâ

5

ïðèìåíÿåòñÿ ïðè ïîòîêîâîé îáðàáîòêå áîëüøèõ êîëëåêöèé
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×àñòî èñïîëüçóåìûå ðåãóëÿðèçàòîðû

Àëãîðèòìè÷åñêàÿ ðåàëèçàöèÿ ARTM

Ýêñïåðèìåíòû ñ òåìàòè÷åñêèìè ìîäåëÿìè

�àöèîíàëüíûé è îíëàéíîâûé ÅÌ-àëãîðèòì

Êîìáèíèðîâàíèå ðåãóëÿðèçàòîðîâ

Áèáëèîòåêè BigARTM è Topi
Net

Àëüòåðíàòèâíàÿ ìàòðè÷íàÿ ðåàëèçàöèÿ ÅÌ-àëãîðèòìà

EM-àëãîðèòì (ðåçóëüòàò E-øàãà p(t|d ,w) âñòðîåí â Ì-øàã):

φwt = norm
w∈W

(

φwt

∑

d∈D

ndw
θtd

(ΦΘ)wd
+ φwt

∂R

∂φwt

)

θtd = norm
t∈T

(

θtd
∑

w∈d

ndw
φwt

(ΦΘ)wd
+ θtd

∂R

∂θtd

)

Ìàòðè÷íàÿ çàïèñü (norm � íîðìèðîâêà ïî ñòîëáöàì):

Φ := norm
(
Φ⊗ (N ⊘ ΦΘ)ΘT +Φ⊗∇ΦR

)

Θ := norm
(
Θ⊗ ΦT(N ⊘ ΦΘ) + Θ⊗∇ΘR

)

ãäå N = (ndw ) � W×D-ìàòðèöà èñõîäíûõ äàííûõ,

⊗ è ⊘ � ïîêîìïîíåíòíîå óìíîæåíèå è äåëåíèå ìàòðèö.

Èëüÿ Èðõèí. �åàëèçàöèÿ ARTM: https://github.
om/ilirhin/python_artm

M.Shashanka et al. Probabilisti
 latent variable models as nonnegative fa
torizations. 2008.
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×àñòî èñïîëüçóåìûå ðåãóëÿðèçàòîðû

Àëãîðèòìè÷åñêàÿ ðåàëèçàöèÿ ARTM

Ýêñïåðèìåíòû ñ òåìàòè÷åñêèìè ìîäåëÿìè

�àöèîíàëüíûé è îíëàéíîâûé ÅÌ-àëãîðèòì

Êîìáèíèðîâàíèå ðåãóëÿðèçàòîðîâ

Áèáëèîòåêè BigARTM è Topi
Net

Óëó÷øåíèå ñõîäèìîñòè

Â �îðìóëàõ M-øàãà âìåñòî φwt è θtd ìîæíî ïîäñòàâëÿòü

íåñìåù¼ííûå ÷àñòîòíûå îöåíêè (PLSA) φ̂wt =
nwt
nt

è θ̂td = ntd
nd
:

φwt = norm
w∈W

(

nwt + φ̂wt
∂R(Φ̂, Θ̂)

∂φwt

)

θtd = norm
t∈T

(

ntd + θ̂td
∂R(Φ̂, Θ̂)

∂θtd

)

Äîêàçàíî, ÷òî â ðåçóëüòàòå òàêîé ìîäè�èêàöèè

óâåëè÷èâàåòñÿ çíà÷åíèå ðåãóëÿðèçîâàííîãî ïðàâäîïîäîáèÿ

ìîíîòîííûé ðîñò ðåãóëÿðèçîâàííîãî ïðàâäîïîäîáèÿ

íà÷èíàåòñÿ áûñòðåå � êàê ïðàâèëî, ñî âòîðîé èòåðàöèè

÷åì áîëüøå τ , òåì çàìåòíåå óëó÷øåíèå ñõîäèìîñòè

íå òðåáóåòñÿ äîïîëíèòåëüíûõ çàòðàò âðåìåíè èëè ïàìÿòè

È.À.Èðõèí, Ê.Â.Âîðîíöîâ. Ñõîäèìîñòü àëãîðèòìà àääèòèâíîé ðåãóëÿðèçàöèè

òåìàòè÷åñêèõ ìîäåëåé. 2020.
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×àñòî èñïîëüçóåìûå ðåãóëÿðèçàòîðû

Àëãîðèòìè÷åñêàÿ ðåàëèçàöèÿ ARTM

Ýêñïåðèìåíòû ñ òåìàòè÷åñêèìè ìîäåëÿìè

�àöèîíàëüíûé è îíëàéíîâûé ÅÌ-àëãîðèòì

Êîìáèíèðîâàíèå ðåãóëÿðèçàòîðîâ

Áèáëèîòåêè BigARTM è Topi
Net

Âêëþ÷åíèå è îòêëþ÷åíèå ðåãóëÿðèçàòîðîâ

1. �åãóëÿðèçàöèÿ âåä¼ò èòåðàöèîííûé ïðîöåññ ê ìàòðè÷íîìó

ðàçëîæåíèþ ñ òðåáóåìûìè ñâîéñòâàìè, íî äà¼ò ñìåù¼ííûå

îöåíêè ìàòðèö Φ,Θ. Ïî îêîí÷àíèè ïðîöåññà ìîæíî

âîçâðàùàòü íåñìåù¼ííûå PLSA-îöåíêè:

φwt = norm
w∈W

(
nwt

)

θtd = norm
t∈T

(
ntd

)

2. Êîý��èöèåíòû ðåãóëÿðèçàöèè ìîæíî ìåíÿòü â èòåðàöèÿõ.

3. �åãóëÿðèçàòîðû ìîæíî âêëþ÷àòü íå ñðàçó èëè ïî î÷åðåäè.

4. �åãóëÿðèçàòîðû ìîæíî îòêëþ÷àòü ïî äîñòèæåíèþ ý��åêòà.

5. Îäíè ðåãóëÿðèçàòîðû ìîãóò âûïîëíÿòü ïîäãîòîâèòåëüíóþ

ðàáîòó äëÿ ïðèìåíåíèÿ ñëåäóþùèõ ðåãóëÿðèçàòîðîâ.
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×àñòî èñïîëüçóåìûå ðåãóëÿðèçàòîðû

Àëãîðèòìè÷åñêàÿ ðåàëèçàöèÿ ARTM

Ýêñïåðèìåíòû ñ òåìàòè÷åñêèìè ìîäåëÿìè

�àöèîíàëüíûé è îíëàéíîâûé ÅÌ-àëãîðèòì

Êîìáèíèðîâàíèå ðåãóëÿðèçàòîðîâ

Áèáëèîòåêè BigARTM è Topi
Net

Óïðàâëåíèå òðàåêòîðèåé ðåãóëÿðèçàöèè

1

çàäàòü äèàïàçîí è ñåòêó çíà÷åíèé êàæäîãî τi
(óäîáíî èñïîëüçîâàòü îòíîñèòåëüíûå êîý��èöèåíòû τ̃i )

2

çàäàòü ïîñëåäîâàòåëüíîñòü ïîäêëþ÷åíèÿ ðåãóëÿðèçàòîðîâ

(èìåþòñÿ ýìïèðè÷åñêèå ðåêîìåíäàöèè)

3

âèçóàëèçèðîâàòü íåñêîëüêî êðèòåðèåâ êà÷åñòâà (ñïîéëåð):
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×àñòî èñïîëüçóåìûå ðåãóëÿðèçàòîðû

Àëãîðèòìè÷åñêàÿ ðåàëèçàöèÿ ARTM

Ýêñïåðèìåíòû ñ òåìàòè÷åñêèìè ìîäåëÿìè

�àöèîíàëüíûé è îíëàéíîâûé ÅÌ-àëãîðèòì

Êîìáèíèðîâàíèå ðåãóëÿðèçàòîðîâ

Áèáëèîòåêè BigARTM è Topi
Net

Îòíîñèòåëüíûå êîý��èöèåíòû ðåãóëÿðèçàöèè

Ôîðìóëà Ì-øàãà ñî âçâåøåííîé ñóììîé ðåãóëÿðèçàòîðîâ Ri :

φwt = norm
w∈W

(

nwt +

k∑

i=1

τiφwt
∂Ri

∂φwt

)

.

Ñóììàðíîå âîçäåéñòâèå rit ðåãóëÿðèçàòîðà Ri íà òåìó t è

ñóììàðíîå âîçäåéñòâèå ri ðåãóëÿðèçàòîðà Ri íà âñå òåìû:

rit =
∑

w∈W

∣
∣
∣
∣
φwt

∂Ri

∂φwt

∣
∣
∣
∣
, ri =

∑

t∈T

rit .

Îòíîñèòåëüíûé êîý��èöèåíò ðåãóëÿðèçàöèè τ̃i :

τi = τ̃i
n

ri
èëè τi = τ̃i

(

γi
nt

rit
+ (1− γi )

n

ri

)

,

ãäå γi � èíäèâèäóàëèçàöèÿ âîçäåéñòâèÿ Ri íà òåìû.
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×àñòî èñïîëüçóåìûå ðåãóëÿðèçàòîðû

Àëãîðèòìè÷åñêàÿ ðåàëèçàöèÿ ARTM

Ýêñïåðèìåíòû ñ òåìàòè÷åñêèìè ìîäåëÿìè

�àöèîíàëüíûé è îíëàéíîâûé ÅÌ-àëãîðèòì

Êîìáèíèðîâàíèå ðåãóëÿðèçàòîðîâ

Áèáëèîòåêè BigARTM è Topi
Net

BigARTM: áèáëèîòåêà òåìàòè÷åñêîãî ìîäåëèðîâàíèÿ

Êëþ÷åâûå âîçìîæíîñòè:

Áîëüøèå äàííûå: êîëëåêöèÿ íå õðàíèòñÿ â ïàìÿòè

Ïàêåòíûé îíëàéíîâûé ïàðàëëåëüíûé ARTM

Âñòðîåííàÿ áèáëèîòåêà ðåãóëÿðèçàòîðîâ è ìåð êà÷åñòâà

Ñîîáùåñòâî:

Îòêðûòûé êîä https://github.
om/bigartm

(dis
ussion group, issue tra
ker, pull requests)

Äîêóìåíòàöèÿ http://bigartm.org

Ëèöåíçèÿ è ñðåäà ðàçðàáîòêè:

Ñâîáîäíàÿ êîììåð÷åñêàÿ ëèöåíçèÿ (BSD 3-Clause)

Êðîññ-ïëàò�îðìåííîñòü: Windows, Linux, Ma
OS (32/64 bit)

Èíòåð�åéñû API: 
ommand-line, C++, and Python
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Àëãîðèòìè÷åñêàÿ ðåàëèçàöèÿ ARTM

Ýêñïåðèìåíòû ñ òåìàòè÷åñêèìè ìîäåëÿìè

�àöèîíàëüíûé è îíëàéíîâûé ÅÌ-àëãîðèòì

Êîìáèíèðîâàíèå ðåãóëÿðèçàòîðîâ

Áèáëèîòåêè BigARTM è Topi
Net

Êëþ÷åâûå âîçìîæíîñòè áèáëèîòåê BigARTM è Topi
Net

BigARTM

áèáëèîòåêà ðåãóëÿðèçàòîðîâ

ìóëüòèìîäàëüíûå ìîäåëè

èåðàðõè÷åñêèå ìîäåëè

ãèïåðãðà�îâûå ìîäåëè

ìîäåëè ñâÿçíîñòè òåêñòà

Topi
Net

Ïåðåáîð ñöåíàðèåâ ðåãóëÿðèçàöèè äëÿ âûáîðà ìîäåëåé

Àâòîìàòè÷åñêîå ïðîòîêîëèðîâàíèå ýêñïåðèìåíòîâ

Ïîñòðîåíèå ¾áàíêà òåì¿ èç ìíîæåñòâà ìîäåëåé

Âèçóàëèçàöèÿ ðåçóëüòàòîâ òåìàòè÷åñêîãî ìîäåëèðîâàíèÿ

V.Bulatov, E.Egorov, E.Veselova,D.Polyudova,V.Alekseev, A.Gon
harov, K.Vorontsov.

Topi
Net: making additive regularisation for topi
 modelling a

essible. LREC-2020
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×àñòî èñïîëüçóåìûå ðåãóëÿðèçàòîðû

Àëãîðèòìè÷åñêàÿ ðåàëèçàöèÿ ARTM

Ýêñïåðèìåíòû ñ òåìàòè÷åñêèìè ìîäåëÿìè

Ïðîèçâîäèòåëüíîñòü BigARTM

Èçìåðåíèå êà÷åñòâà òåìàòè÷åñêèõ ìîäåëåé

Êîìáèíèðîâàíèå ðåãóëÿðèçàòîðîâ

Êà÷åñòâî è ñêîðîñòü: BigARTM vs Gensim è Vowpal Wabbit

3.7M ñòàòåé Âèêèïåäèè, 100K ñëîâ: âðåìÿ min (ïåðïëåêñèÿ)

ïðîö. |T | Gensim Vowpal BigARTM BigARTM

Wabbit àñèíõðîí

1 50 142m (4945) 50m (5413) 42m (5117) 25m (5131)

1 100 287m (3969) 91m (4592) 52m (4093) 32m (4133)

1 200 637m (3241) 154m (3960) 83m (3347) 53m (3362)

2 50 89m (5056) 22m (5092) 13m (5160)

2 100 143m (4012) 29m (4107) 19m (4144)

2 200 325m (3297) 47m (3347) 28m (3380)

4 50 88m (5311) 12m (5216) 7m (5353)

4 100 104m (4338) 16m (4233) 10m (4357)

4 200 315m (3583) 26m (3520) 16m (3634)

8 50 88m (6344) 8m (5648) 5m (6220)

8 100 107m (5380) 10m (4660) 6m (5119)

8 200 288m (4263) 15m (3929) 10m (4309)

D.Ko
hedykov, M.Apishev, L.Golitsyn, K.Vorontsov.

Fast and Modular Regularized Topi
 Modelling. FRUCT ISMW, 2017.

Ê.Â. Âîðîíöîâ (k.vorontsov�iai.msu.ru) Âåðîÿòíîñòíûå òåìàòè÷åñêèå ìîäåëè 27 / 40



×àñòî èñïîëüçóåìûå ðåãóëÿðèçàòîðû

Àëãîðèòìè÷åñêàÿ ðåàëèçàöèÿ ARTM

Ýêñïåðèìåíòû ñ òåìàòè÷åñêèìè ìîäåëÿìè

Ïðîèçâîäèòåëüíîñòü BigARTM

Èçìåðåíèå êà÷åñòâà òåìàòè÷åñêèõ ìîäåëåé

Êîìáèíèðîâàíèå ðåãóëÿðèçàòîðîâ

Ïðàâäîïîäîáèå è ïåðïëåêñèÿ (perplexity)

Ïðàâäîïîäîáèå ÿçûêîâîé ìîäåëè p(w |d) (÷åì âûøå, òåì ëó÷øå):

L (Φ,Θ) =
∑

d∈D

∑

w∈d

ndw ln p(w |d), p(w |d) =
∑

t

φwtθtd

Ïåðïëåêñèÿ ÿçûêîâîé ìîäåëè p(w |d) (÷åì ìåíüøå, òåì ëó÷øå):

P(D) = exp
(

−
1

n

∑

d∈D

∑

w∈d

ndw ln p(w |d)
)

, n =
∑

d∈D

∑

w∈d

ndw

Èíòåðïðåòàöèÿ ïåðïëåêñèè:

åñëè ðàñïðåäåëåíèå p(w |d) = 1
|W | ðàâíîìåðíîå, òî P = |W |

ìåðà ¾óäèâë¼ííîñòè¿ ìîäåëè ñëîâàì òåêñòà

êîý��èöèåíò âåòâëåíèÿ (bran
hing fa
tor) òåêñòà

èçâåñòíûå îöåíêè ÷åëîâå÷åñêîé ïåðïëåêñèè: 8�12
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×àñòî èñïîëüçóåìûå ðåãóëÿðèçàòîðû

Àëãîðèòìè÷åñêàÿ ðåàëèçàöèÿ ARTM

Ýêñïåðèìåíòû ñ òåìàòè÷åñêèìè ìîäåëÿìè

Ïðîèçâîäèòåëüíîñòü BigARTM

Èçìåðåíèå êà÷åñòâà òåìàòè÷åñêèõ ìîäåëåé

Êîìáèíèðîâàíèå ðåãóëÿðèçàòîðîâ

Èçìåðåíèå èíòåðïðåòèðóåìîñòè òåì

Òåìà èíòåðïðåòèðóåìàÿ, åñëè ïî òîïîâûì ñëîâàì òåìû ýêñïåðò

ìîæåò îïðåäåëèòü, î ÷¼ì ýòà òåìà, è äàòü åé íàçâàíèå.

Ýêñïåðòíûå îöåíêè:

� èíòåðïðåòèðóåìîñòü òåìû ïî áàëëüíîé øêàëå;

� êàæäóþ òåìó îöåíèâàþò íåñêîëüêî ýêñïåðòîâ.

Ìåòîä èíòðóçèé (intrusion):

� â ñïèñîê òîïîâûõ ñëîâ âíåäðÿåòñÿ ëèøíåå ñëîâî;

� èçìåðÿåòñÿ äîëÿ îøèáîê ýêñïåðòîâ ïðè åãî îïðåäåëåíèè

Çàäà÷à: íàéòè âíóòðåííèé êðèòåðèé èíòåðïðåòèðóåìîñòè,

íàèáîëåå êîððåëèðóþùèé ñ ýêñïåðòíûìè îöåíêàìè

�åøåíèå: êîãåðåíòíîñòü (ñîãëàñîâàííîñòü) òåì (topi
 
oheren
e)

Newman D., Lau J.H., Grieser K., Baldwin T. Automati
 evaluation of topi



oheren
e // Human Language Te
hnologies, HLT-2010, Pp. 100�108.

Ê.Â. Âîðîíöîâ (k.vorontsov�iai.msu.ru) Âåðîÿòíîñòíûå òåìàòè÷åñêèå ìîäåëè 29 / 40



×àñòî èñïîëüçóåìûå ðåãóëÿðèçàòîðû

Àëãîðèòìè÷åñêàÿ ðåàëèçàöèÿ ARTM

Ýêñïåðèìåíòû ñ òåìàòè÷åñêèìè ìîäåëÿìè

Ïðîèçâîäèòåëüíîñòü BigARTM

Èçìåðåíèå êà÷åñòâà òåìàòè÷åñêèõ ìîäåëåé

Êîìáèíèðîâàíèå ðåãóëÿðèçàòîðîâ

Ýêñïåðèìåíò. Ñâÿçü êîãåðåíòíîñòè è èíòåðïðåòèðóåìîñòè

Èçìåðÿëàñü ðàíãîâàÿ

êîððåëÿöèÿ Ñïèðìåíà

êàæäîé èç 15 ìåòðèê è

ýêñïåðòíûìè îöåíêàìè

èíòåðïðåòèðóåìîñòè.

PMI � ëó÷øàÿ ìåòðèêà.

Gold-standard � ñðåäíÿÿ

êîððåëÿöèÿ Ñïèðìåíà

ìåæäó îöåíêàìè

ðàçíûõ ýêñïåðòîâ.

Âûâîä: êîãåðåíòíîñòü áëèçêà ê ¾çîëîòîìó ñòàíäàðòó¿.

Newman D., Lau J.H., Grieser K., Baldwin T. Automati
 evaluation of topi



oheren
e // Human Language Te
hnologies, HLT-2010, Pp. 100�108.
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Àëãîðèòìè÷åñêàÿ ðåàëèçàöèÿ ARTM

Ýêñïåðèìåíòû ñ òåìàòè÷åñêèìè ìîäåëÿìè

Ïðîèçâîäèòåëüíîñòü BigARTM

Èçìåðåíèå êà÷åñòâà òåìàòè÷åñêèõ ìîäåëåé

Êîìáèíèðîâàíèå ðåãóëÿðèçàòîðîâ

Êîãåðåíòíîñòü êàê âíóòðåííèé êðèòåðèé èíòåðïðåòèðóåìîñòè

Êîãåðåíòíîñòü (ñîãëàñîâàííîñòü) òåìû t ïî k òîïîâûì ñëîâàì:

coht =
2

k(k − 1)

k−1∑

i=1

k∑

j=i+1

PMI(wi ,wj )

ãäå wi � i -å ñëîâî â ïîðÿäêå óáûâàíèÿ φwt ,

PMI(u, v) = ln Puv

PuPv
� ïîòî÷å÷íàÿ âçàèìíàÿ èí�îðìàöèÿ

(pointwise mutual information),

Puv � äîëÿ äîêóìåíòîâ, â êîòîðûõ ñëîâà u, v õîòÿ áû îäèí ðàç

âñòðå÷àþòñÿ ðÿäîì (â îäíîì ïðåäëîæåíèè èëè â îêíå 10 ñëîâ),

Pu � äîëÿ äîêóìåíòîâ, â êîòîðûõ u âñòðåòèëñÿ õîòÿ áû 1 ðàç,

Puv , Pu ìîæíî âû÷èñëÿòü ïî äðóãîé êîëëåêöèè (Âèêèïåäèè).

Êîãåðåíòíîñòü ìîäåëè = ñðåäíÿÿ êîãåðåíòíîñòü âñåõ òåì.

Newman D., Lau J.H., Grieser K., Baldwin T. Automati
 evaluation of topi



oheren
e // Human Language Te
hnologies, HLT-2010, Pp. 100�108.
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Àëãîðèòìè÷åñêàÿ ðåàëèçàöèÿ ARTM

Ýêñïåðèìåíòû ñ òåìàòè÷åñêèìè ìîäåëÿìè

Ïðîèçâîäèòåëüíîñòü BigARTM

Èçìåðåíèå êà÷åñòâà òåìàòè÷åñêèõ ìîäåëåé

Êîìáèíèðîâàíèå ðåãóëÿðèçàòîðîâ

Ëåêñè÷åñêîå ÿäðî, ÷èñòîòà è êîíòðàñòíîñòü òåìû

Ëåêñè÷åñêîå ÿäðî Wt òåìû t, âàðèàíòû îïðåäåëåíèÿ:

Wt � top-k òåðìîâ ñ íàèáîëüøèìè çíà÷åíèÿìè p(w |t)

Wt =
{
w : p(w |t) > p(w)

}

Wt =
{
w : p(w |t) > 1

|W |

}
[Êîëüöîâ è äð., 2014℄

Wt =
{
w : p(t|w) > 0.25

}
[Âîðîíöîâ, Ïîòàïåíêî, 2014℄

Õàðàêòåðèñòèêè ëåêñè÷åñêîãî ÿäðà òåìû:

|Wt | � ðàçìåð ÿäðà òåìû, îðèåíòèðîâî÷íî |Wt | ∼
|W |
|T |∑

w∈Wt

p(w |t) � ÷èñòîòà òåìû, èç [0, 1], ëó÷øå áîëüøå

1
|Wt |

∑

w∈Wt

p(t|w) � êîíòðàñòíîñòü òåìû, [0, 1], ëó÷øå áîëüøå

1
|Wt |

∑

w∈Wt

log p(w |t)
p(w) � logLift, ëó÷øå áîëüøå [Taddy, 2012℄

Vorontsov K. V., Potapenko A. A. Tutorial on Probabilisti
 Topi
 Modeling: Additive

Regularization for Sto
hasti
 Matrix Fa
torization. AIST, 2014.
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Àëãîðèòìè÷åñêàÿ ðåàëèçàöèÿ ARTM

Ýêñïåðèìåíòû ñ òåìàòè÷åñêèìè ìîäåëÿìè

Ïðîèçâîäèòåëüíîñòü BigARTM

Èçìåðåíèå êà÷åñòâà òåìàòè÷åñêèõ ìîäåëåé

Êîìáèíèðîâàíèå ðåãóëÿðèçàòîðîâ

�àçðåæèâàíèå, ñãëàæèâàíèå, äåêîððåëèðîâàíèå, îòáîð òåì

M-øàã ïðè êîìáèíèðîâàíèè 6 ðåãóëÿðèçàòîðîâ:

φwt = norm
w

(

nwt + τ1 βw [t∈B ]
︸ ︷︷ ︸
ñãëàæèâàíèå

�îíîâûõ

òåì

− τ2 βw [t∈S ]
︸ ︷︷ ︸

ðàçðåæèâàíèå

ïðåäìåòíûõ

òåì

− τ3 φwt

∑

s∈S\t

φws

︸ ︷︷ ︸

äåêîððåëèðîâàíèå

)

θtd = norm
t

(

ntd + τ4 αt [t∈B ]
︸ ︷︷ ︸
ñãëàæèâàíèå

�îíîâûõ

òåì

− τ5 αt [t∈S ]
︸ ︷︷ ︸

ðàçðåæèâàíèå

ïðåäìåòíûõ

òåì

− τ6
nd
nt
θtd

︸ ︷︷ ︸
óäàëåíèå

ìàëûõ òåì

)

Äàííûå: ñòàòüè NIPS (Neural Information Pro
essing System)

|D| = 1566 ñòàòåé, n = 2.3M, |W | = 13K,
êîíòðîëüíàÿ êîëëåêöèÿ: |D ′| = 174.

Vorontsov K. V., Potapenko A. A. Tutorial on Probabilisti
 Topi
 Modeling: Additive

Regularization for Sto
hasti
 Matrix Fa
torization. AIST'2014.
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×àñòî èñïîëüçóåìûå ðåãóëÿðèçàòîðû

Àëãîðèòìè÷åñêàÿ ðåàëèçàöèÿ ARTM

Ýêñïåðèìåíòû ñ òåìàòè÷åñêèìè ìîäåëÿìè

Ïðîèçâîäèòåëüíîñòü BigARTM

Èçìåðåíèå êà÷åñòâà òåìàòè÷åñêèõ ìîäåëåé

Êîìáèíèðîâàíèå ðåãóëÿðèçàòîðîâ

�àçðåæèâàíèå, ñãëàæèâàíèå, äåêîððåëèðîâàíèå

Çàâèñèìîñòè êðèòåðèåâ êà÷åñòâà îò èòåðàöèé ÅÌ-àëãîðèòìà

(ñåðûé � PLSA, ÷¼ðíûé � ARTM)
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×àñòî èñïîëüçóåìûå ðåãóëÿðèçàòîðû

Àëãîðèòìè÷åñêàÿ ðåàëèçàöèÿ ARTM

Ýêñïåðèìåíòû ñ òåìàòè÷åñêèìè ìîäåëÿìè

Ïðîèçâîäèòåëüíîñòü BigARTM

Èçìåðåíèå êà÷åñòâà òåìàòè÷åñêèõ ìîäåëåé

Êîìáèíèðîâàíèå ðåãóëÿðèçàòîðîâ

Òå æå ðåãóëÿðèçàòîðû, ïëþñ îòáîð òåì

Çàâèñèìîñòè êðèòåðèåâ êà÷åñòâà îò èòåðàöèé ÅÌ-àëãîðèòìà

(ñåðûé � PLSA, ÷¼ðíûé � ARTM)

2 000

2 200

2 400

2 600

2 800

3 000

3 200

3 400

3 600

0

0.1

0.2

0.3

0.4

0.5

0.6

0.7

0.8

0.9

1.0

перплексия разреженность

перплексия Фи Тета

20

30

40

50

60

70

80

90

100

0

0.1

0.2

0.3

0.4

0.5

0.6

0.7

0.8

0.9

число тем доля фоновых слов

число тем доля фоновых слов

0 10 20 30 40 50 60 70 80 90

0

20

40

60

80

100

120

140

160

180

200

0

0.1

0.2

0.3

0.4

0.5

0.6

0.7

0.8

размер ядра контрастность, чистота

размер ядра контрастность чистота

0 10 20 30 40 50 60 70 80 90

0

0.2

0.4

0.6

0.8

1.0

1.2

0

0.05

0.10

0.15

0.20

0.25

0.30

когерентность ядра когерентность топов

ядро топ-10 топ-100

Ê.Â. Âîðîíöîâ (k.vorontsov�iai.msu.ru) Âåðîÿòíîñòíûå òåìàòè÷åñêèå ìîäåëè 35 / 40



×àñòî èñïîëüçóåìûå ðåãóëÿðèçàòîðû

Àëãîðèòìè÷åñêàÿ ðåàëèçàöèÿ ARTM

Ýêñïåðèìåíòû ñ òåìàòè÷åñêèìè ìîäåëÿìè

Ïðîèçâîäèòåëüíîñòü BigARTM

Èçìåðåíèå êà÷åñòâà òåìàòè÷åñêèõ ìîäåëåé

Êîìáèíèðîâàíèå ðåãóëÿðèçàòîðîâ

Âûâîäû ïî ðåçóëüòàòàì ýêñïåðèìåíòîâ

Îäíîâðåìåííîå óëó÷øåíèå ìíîãèõ êðèòåðèåâ êà÷åñòâà

ïðè íåçíà÷èòåëüíîé äåãðàäàöèè ïåðïëåêñèè (ïðàâäîïîäîáèÿ):

ðàçðåæåííîñòü âûðîñëà îò 0 äî 95%�98%

êîãåðåíòíîñòü òåì âûðîñëà îò 0.1 äî 0.3

÷èñòîòà òåì âûðîñëà îò 0.15 äî 0.8

êîíòðàñòíîñòü òåì âûðîñëà îò 0.4 äî 0.6

�åêîìåíäàöèè ïî âûáîðó òðàåêòîðèè ðåãóëÿðèçàöèè:

ðàçðåæèâàíèå âêëþ÷àòü ïîñòåïåííî ïîñëå 10-20 èòåðàöèé

ñãëàæèâàíèå âêëþ÷àòü ñðàçó

äåêîððåëèðîâàíèå âêëþ÷àòü ñðàçó è êàê ìîæíî ñèëüíåå

îòáîð òåì âêëþ÷àòü ïîñòåïåííî,

íå ñîâìåùàÿ ñ äåêîððåëèðîâàíèåì íà îäíîé èòåðàöèè
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�åçþìå

�åãóëÿðèçàöèÿ � ñòàíäàðòíûé ïðè¼ì äëÿ ðåøåíèÿ

íåêîððåêòíî ïîñòàâëåííûõ çàäà÷

ARTM ïîçâîëÿåò êîìáèíèðîâàòü ðåãóëÿðèçàòîðû è

ñòðîèòü òåìàòè÷åñêèå ìîäåëè ñ òðåáóåìûìè ñâîéñòâàìè

Îíëàéíîâûé EM-àëãîðèòì ñïîñîáåí îáðàáàòûâàòü

áîëüøóþ êîëëåêöèþ çà îäèí ïðîõîä

BigARTM � ý��åêòèâíàÿ ðåàëèçàöèÿ ARTM

Topi
Net � îá¼ðòêà íàä BigARTM äëÿ ýêñïåðèìåíòîâ

Ñãëàæèâàíèå + ðàçðåæèâàíèå + äåêîððåëèðîâàíèå �

÷àñòî èñïîëüçóåìàÿ êîìáèíàöèÿ ðåãóëÿðèçàòîðîâ

Äåêîððåëÿòîð ïîìîãàåò ïðè íåñáàëàíñèðîâàííîñòè òåì

Äðóãèå ðåãóëÿðèçàòîðû � â ñëåäóþùèõ ëåêöèÿõ



Òåîðåòè÷åñêîå çàäàíèå ê ëåêöèè �1

Óïðàæíåíèÿ íà ïðèíöèï ìàêñèìóìà ïðàâäîïîäîáèÿ:

1. Óíèãðàììíàÿ ìîäåëü äîêóìåíòîâ: p(w |d) = ξdw
Íàéòè ïàðàìåòðû ìîäåëè ξdw .

2. Óíèãðàììíàÿ ìîäåëü êîëëåêöèè: p(w |d) = ξw äëÿ âñåõ d

Íàéòè ïàðàìåòðû ìîäåëè ξw .

Ïîäñêàçêà: ïðèìåíèòü óñëîâèÿ ÊÊÒ èëè îñíîâíóþ ëåììó.

3. (áîëåå òâîð÷åñêîå çàäàíèå)

Ïðåäëîæèòå ìîäåëü, îïðåäåëÿþùóþ ðîëè ñëîâ â òåêñòàõ:

� òåìàòè÷åñêèå ñëîâà

� ñïåöè�è÷íûå ñëîâà äîêóìåíòà (øóì)

� ñëîâà îáùåé ëåêñèêè (�îí)

Ïîäñêàçêà 1: èñêàòü ðàñïðåäåëåíèå ðîëåé ñëîâ p(r |w), r ∈ {ò,ø,�}.
Ïîäñêàçêà 2: ìîæíî ðàçðåæèâàòü p(r |w) äëÿ æ¼ñòêîãî îïðåäåëåíèÿ ðîëåé.

Ïîäñêàçêà 3: ìîæíî èñïîëüçîâàòü äîêóìåíòíóþ ÷àñòîòó ñëîâ.



Òåîðåòè÷åñêîå çàäàíèå ê ëåêöèè �2

4. Çàìåíèì log äðóãîé ìîíîòîííî âîçðàñòàþùåé �óíêöèåé µ:

∑

d∈D

∑

w∈d

ndwµ

(
∑

t∈T

φwtθtd

)

+ R(Φ,Θ) → max
Φ,Θ

Êàê èçìåíèòñÿ ÅÌ-àëãîðèòì? Âîçìîæíî ëè ïîäîáðàòü

�óíêöèþ µ òàê, ÷òîáû ñîêðàòèëñÿ îáú¼ì âû÷èñëåíèé?

5. Çàìåíèì log ìîíîòîííî âîçðàñòàþùåé �óíêöèåé µ

â ðåãóëÿðèçàòîðå ñãëàæèâàíèÿ�ðàçðåæèâàíèÿ (ìîäåëü LDA):

R(Φ,Θ) =
∑

t∈T

∑

w∈W

βwµ(φwt) +
∑

d∈D

∑

t∈T

αtµ(θtd ).

Êàê èçìåíèòñÿ Ì-øàã è âîçäåéñòâèå ðåãóëÿðèçàòîðà íà ìîäåëü?

6. Êàêîìó ðåãóëÿðèçàòîðó ñîîòâåòñòâóåò �îðìóëà Ì-øàãà

φwt = norm
w

(
nwt [nwt > γnt ]

)



Òåîðåòè÷åñêîå çàäàíèå ê ëåêöèè �2

Àíàëèòèê ïîñòðîèë òåìàòè÷åñêóþ ìîäåëü Φ0
, Θ0

è îòìåòèë ñðåäè ñòîëáöîâ ìàòðèöû Φ0
òåìû äâóõ òèïîâ:

óäà÷íûå T+ ⊂ T è íåóäà÷íûå T− ⊂ T .

Òåïåðü îí õî÷åò ïîñòðîèòü ìîäåëü åù¼ ðàç òàê, ÷òîáû

óäà÷íûå òåìû îñòàëèñü â ìàòðèöå Φ;

îñòàëüíûå òåìû ïîñòðîèëèñü ïî-äðóãîìó è áûëè íå ïîõîæè

íà êàæäóþ èç íåóäà÷íûõ òåì t ∈ T−.

7. Ïðåäëîæèòå ðåãóëÿðèçàòîðû äëÿ ýòîãî.

8. Íå ïîëó÷èòñÿ ëè òàê, ÷òî íîâûå òåìû áóäóò îòäàëÿòüñÿ

îò ñóììû íåóäà÷íûõ òåì

∑

t∈T−
φ0
wt âìåñòî òîãî, ÷òîáû

îòäàëÿòüñÿ îò êàæäîé èç íåóäà÷íûõ òåì ïî îòäåëüíîñòè?

Ïî÷åìó ýòî ïëîõî è êàê ýòîãî èçáåæàòü?

9. Ïðåäëîæèòå ñïîñîá èíèöèàëèçàöèè Φ äëÿ íîâîé ìîäåëè.
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